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ol#] & CNN o}7]| 8l A= &= 99} 2},
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Soil Texture Clay (%) Silt (%) Sand (%)
Minimum 0 0 0
Maximum 44 80 58

Mean 22.322 64.457 12.867
Standard deviation 6.920 9.249 9.115
EH5

Soil Texture Clay (%) Silt (%) Sand (%)
Minimum 12 50 4
Maximum 36 76 26

Mean 22.182 5.74 11.056
Standard deviation 4,199 4.567 3.705

g
)

F1

Soil Texture

Effective Parameters Number of Parameters

NDVI, Elevation, B7, B5, B1, B2, B3, B4,

Clay MRRTF, MRVBF, 18
Rainfall, SI, Cl, LST, Temp, Aspect, RI, TWI
silt NDVI, Elevation, B7, B5, B3, B4, MRRTF, MRVBF, 18
S, BIl, CLI, CI, Slope, EVI, DR, Aspect, RI, TWI
NDVI, Elevation, B7, B5, B1, B2, B3, B4, Rainfall,
Sand sl, BI, CLI, 18

MRRTF, MRVBF, CI, Slope, LST, DR
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N
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Covariate Name

Definition

Coastal aerosol (B1) 0.43-0.45 um

Blue (B2) 0.45-0.51 um

Green (B3) 0.53-0.59 um

Red (B4) 0.64-0.67 pm

Near-infrared (B5) 0.85-0.88 um

Short-wave infrared-2 (B7) 2.11-2.29 um

Brightness Index (Bl) (B32+ B42)%°

Clay Index (CLI) B6/B7

Coloration Index (Cl) (B4 — B3)/(B4 + B3)

Enhanced Vegetation Index (EVI)

2.5 x

< B5—B4 >
B5+(6xB4)—(7.5xB2)+1

Land Surface Temperature (LST)

Normalized Difference Vegetation Index (NDVI)

(B5 — B4)/(B5 + B4)

Redness Index (RI)

(B4%), (B2 x (B3?))

Saturation Index (SI)

(B4 — B2)/(B4 + B2)
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Random Forest Prediction

_18_




10-2795932

s==4

B
H

] Conv 101

RT———™72
(BN

Z

3

-

— N

N

/

I T TrF]

{Slope, NDVI,BI, LST,..

/

Input Vector

Ve
/

CTTTTTTIITTITIT [/
)

A

7

7/

“
|
|
|
[

=
|
|

Ve

(9%

—V

Flatten Layer

Dense Layers

Output

_19_



Jloke usne|d

sloke asusQ

3 {Slope, NDVL8I, LST....}
glllllllllllllllll
g
,_______{_} __________ o)
// /|2
- IIHIIIIIIII/IJIIJ§
S IOTTTIIT I 7~
r‘\T‘I‘FT‘I‘T‘I‘T‘T‘l’T‘I‘T /
|||\|||||\|||\||.//
.- - - __ __ __ __ __ _ _ _ ______ 1
=
— )
a D
[©) —_
NS

/

Average

LL

[]

/xeejl

Inaino

_20_

SS90l 10-2795932



EHII
FR
Satellite Images GIS

‘- 2 )

i (C landsat8 ) i ﬂi (_ Meteorology ) i

| B1-B5,B87,BI,CLI,CI, H{ ¢ '

% i EVI.NDVL.RL.SI.LST i i {Ramfall, Temperature J i

Q | < | \ J

g | | e ~

ol SRTM ' i

i (C ) i {( Soil Texture >l

I | Aspect, DR, Elevation, | 1| | 317 soll samole |

| [MRRTF, MRVBF, Slope, || | C e ) |

| ™I | :[ Clay, Sitt, Sand ];

h —————— - I J

T  di— R -

Feature Importance based on RF algorithm ]

[
I
I
I
I
I
{

‘a
[ Mapping and Validation ] [ Modelling ] [

{Maohine Learning}”{ Deep Learning }H{Hybrid DL-ML }
I

Random forest (

RF) 11Convolutional Neural
Il Network (CNN)

I
|
CNN-RF i
|
J

MSE

Taylor Diagram
Box Plot

_21_

[

10-2795932



	문서
	서지사항
	요 약
	대 표 도
	청구범위
	발명의 설명
	기 술 분 야
	배 경 기 술
	발명의 내용
	해결하려는 과제
	과제의 해결 수단
	발명의 효과

	도면의 간단한 설명
	발명을 실시하기 위한 구체적인 내용

	도면
	도면1
	도면2
	도면3
	도면4
	도면5
	도면6
	도면7
	도면8
	도면9
	도면10
	도면11




문서
서지사항 1
요 약 1
대 표 도 1
청구범위 3
발명의 설명 5
 기 술 분 야 5
 배 경 기 술 5
 발명의 내용 6
  해결하려는 과제 6
  과제의 해결 수단 7
  발명의 효과 7
 도면의 간단한 설명 7
 발명을 실시하기 위한 구체적인 내용 8
도면 8
 도면1 14
 도면2 15
 도면3 15
 도면4 16
 도면5 16
 도면6 16
 도면7 17
 도면8 18
 도면9 19
 도면10 20
 도면11 21
